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摘　要：随着生成式ＡＩ技术的加速迭代与普适化应用，以ＣｈａｔＧＰＴ４、Ｓｏｒａ、Ｇｅｍｉｎｉ、Ｃｌａｕｄｅ等为代表的大语言模型凭
借其超大规模参数、超大规模数据、超大规模计算资源引发了广泛关注。这一技术在提升全要素生产率的同时，也暴露

了资本主义的数据垄断权与用算法黑箱构建的“数字利维坦”。区别于资本主义生成式ＡＩ技术的技术化路径，深度求索
公司研发的ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系构建可解释性、普惠性、健壮性三位一体的技术范式，以算法透明对抗算法黑箱，以低成
本复现最先进模型，以算法优化对抗算力限制，为破解数字资本主义的异化困境提供了新思路。具体而言，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模
型体系通过技术普惠—制度公平—空间正义的正向反馈系统，破除了数字资本主义的“技术锁定”，释放了生成式人工

智能技术的内在潜能，为构建良好的ＡＩ智能生态系统、革新数字生产方式、推动数字丝绸之路的建设提供了重要启示。
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自１９５６年达特茅斯会议“人工智能”术语提出以来，到２０２２年底 ＣｈａｔＧＰＴ的横空出世，大语言模
型（ＬＬＭｓ）凭借超参数化架构（ＯｖｅｒＰａｒａｍｅｔｅｒｉｚａｔｉｏｎ）与深度神经网络（ＤＮＮｓ）的复杂结构，对人类生产
生活的各个领域产生了重大影响。然而，这种不断涌现的深度学习技术却与资本主义剥夺式积累深度

耦合。为了以更可持续、更加包容的方式塑造人工智能时代，中国深度求索公司利用技术—制度—空间

的正向反馈系统，自主研发了 ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系，实现了对传统大语言模型（ＬＬＭｓ）的范式突破。从
ＤｅｅｐＳｅｅｋＲ１的深度求索到ＤｅｅｐＳｅｅｋＲ２、ＤｅｅｐＳｅｅｋｖ３的迭代，该系统通过算法透明、技术普惠、算法优
化三大创新维度，有效解构了资本对“数据—算力—算法”的控制权。ＤｅｅｐＳｅｅｋ的技术突破意义重大：
不仅是一次数字技术范式的结构性跃迁，更是打破了数字资本主义的“技术锁定”，强化了数字经济时

代的发展韧性，还系统揭示生成式ＡＩ技术在资本主义框架下的剥削本质。论证 ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系的
技术创新路径，有助于释放开源大语言模型的内在潜能，为构建ＡＩ智能生态系统、革新数字生产方式、
推动数字丝绸之路的建设提供重要的理论参考。

一、数字资本主义的三重剥削结构

当前，以ＣｈａｔＧＰＴ４、Ｓｏｒａ、Ｇｅｍｉｎｉ、Ｃｌａｕｄｅ等为代表的生成式ＡＩ技术用技术景观遮蔽了资本主义“滴
着血和肮脏”的剥削本质。具体而言，资本依托生成式 ＡＩ技术的数据垄断、算法规训、算力壁垒，重构
了剥削机制：通过数据私有化完成生产资料的资本化占有；通过算力规训建构劳动过程的“全景敞视”

监控体系；通过算力壁垒实现对剩余价值的超额攫取。系统解蔽生成式 ＡＩ技术背后的资本逻辑，不仅
有助于解构数字资本主义的生产关系，更能在技术祛魅中重塑当代政治经济学批判范式。
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（一）数据垄断与生产资料的资本化占有

在数字经济时代，数据逐渐成为资本主义时代“普照的光”。为了获取这种“特殊的以太”，资本主

义生成式ＡＩ技术用数据垄断的方式，完成了对数字生产资料的资本主义占有。究其本质，资本主义生
成式ＡＩ技术在数据收集、预处理、再生产等环节实现了对数据资源的全面控制。这种控制不仅实现了
数据要素的私有化积累，还通过“数据—资本—权力”的闭环，重塑了全球知识生产的权力秩序。

数据收集是资本主义占有生产资料的首要环节。欧盟委员会２０２３年发布的报告显示，当前世界排
名前五的科技巨头公司掌握了互联网用户数据的绝大部分控制权，形成了数据垄断态势。在生成式ＡＩ
技术的高速迭代下，资本主义采取技术闭环、法律确权、数据殖民等手段在全球范围大规模收集数据。

在技术闭环上，科技巨头利用网络爬虫与行为追踪捕获用户行为数据，将公共领域的数字活动（如社交

媒体发帖、搜索记录）转化为私有化生产资料。Ｍｅｔａ旗下的 Ｆａｃｅｂｏｏｋ、Ｉｎｓｔａｇｒａｍ和 ＷｈａｔｓＡｐｐ等社交平
台，通过数十亿用户的动态发布、点赞、评论、分享与聊天等行为，全方位收集用户数据。在数据殖民上，

资本主义生成式ＡＩ技术形成了从中心到边缘的剥削。当前全球生成式ＡＩ技术的数据高度集中于资本
主义发达国家，而发展中国家则被沦为“数据原料产地”，其在数据语料库方面占比不足，面临被边缘化

的危险。当原本属于公众的数字资源转化为自身的生产资料之后，资本便完成了对数据要素的全方位

控制。

数据预处理是资本主义生成式ＡＩ技术垄断数据的关键环节。原始数据经收集后，只有经过清洗、
标注、整合及深度分析等一系列复杂流程，才能转化为高质量、可用的数据资源。在这一环节，为了将数

据从原始素材转变为具有经济价值的生产资料，资本主义生成式ＡＩ技术对质量过滤、重复数据删除、隐
私编辑、分词等海量数据展开了一系列垄断性操作。在质量过滤上，资本主义设置了数据标准的排他性

控制，形成了“技术性规范权力”。资本通过预设“质量阈值”（如ＯｐｅｎＡＩ的“有益性”标准）建立数据准
入规则，将人类知识生产限定于资本可控制的语义框架内。为了强化数据筛选霸权的效果，清洗后的高

质量数据集（如ＴｈｅＰｉｌｅ的筛选语料库）也被封闭于企业私有云，形成“数字公地私有化”①。在重复数
据删除上，资本主义构建了稀缺性数据。去重操作表面是技术优化，实质是资本通过制造“数据稀缺

性”强化垄断地位②。

数据再生产是资本主义重塑全球知识生产权力秩序的重要环节。在生成式ＡＩ技术体系中，资本利
用数据再生产的技术架构（云计算）、法律工具（用户协议）、经济策略（ＡＰＩ定价）的三维剥夺矩阵，将再
生产过程转化为资本对数据要素的绝对支配场域。通过云计算平台等技术架构，数据再生产依赖的技

术基础设施被资本垄断。据统计，全球７６％的 ＬＬＭｓ训练依赖 ＧＡＦＡＭ云服务③，形成数据流通的单向
管道。如ＧｏｏｇｌｅＣｌｏｕｄ与Ｇｅｍｉｎｉ的强制耦合，ＯｐｅｎＡＩ的ＧＰＴ－４模型与 Ａｚｕｒｅ的云服务绑定，使数据再
生产全程封闭于微软生态系统。通过知识产权法，资本重构了数据产权关系。为了用契约形式将生产

资料资本化，平台资本主义利用用户协议将再生产数据所有权收归私有（如 ＣｈａｔＧＰＴ４的条款规定“输
出内容版权归属ＯｐｅｎＡＩ”、Ｍｉｄｊｏｕｒｎｅｙ对生成图像版权的独占声明）。当数据产权让渡后，数据再生产
成果被转化为可计价商品④，资本主义获得了全球性强制执行能力。

（二）算法规训与劳动过程的“全景敞视”监控

在生成式ＡＩ技术革命的表象下，算法成为资本逻辑的具象化表达（ＥｍｂｏｄｉｅｄＥｘｐｒｅｓｓｉｏｎ）。为了强
化对数据生产资料的垄断性占有，资本主义生成式ＡＩ技术以技术编码为核心，用算法规训（Ａｌｇｏｒｉｔｈｍｉｃ
Ｄｉｓｃｉｐｌｉｎｅ）重构了劳动控制范式。在算法设计阶段，资本主义生成式ＡＩ技术用生成对抗网络垄断规则
制定权；在算法结构阶段，用分层算法模型系统控制任务分配权；在算法管理阶段，用实时数据实施全景
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Ｐｒｅｓｓ，２０２０，ｐｐ．４５－６８．
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ＡＩＮｏｗ２０２３Ｒｅｐｏｒｔ：ＣｏｎｃｅｎｔｒａｔｅｄＰｏｗｅｒｉｎｔｈｅＡＩＥｃｏｓｙｓｔｅｍ．ＮｅｗＹｏｒｋ：ＡＩＮｏｗＩｎｓｔｉｔｕｔｅ，２０２３，ｐｐ．１５－２８．
ＰｉｓｔｏｒＫ．“ＤａｔａａｓＣａｐｉｔａｌ：ＴｈｅＣｏｍｍｏｄｉｆｉｃａｔｉｏｎｏｆＤｉｇｉｔａｌＥｘｈａｕｓｔ”，ＣｏｌｕｍｂｉａＬａｗＲｅｖｉｅｗ，２０２３，１２３（１）：１－４５．
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敞视监控（ｐａｎｏｐｔｉｃｓｕｒｖｅｉｌｌａｎｃｅ）；在算法反馈阶段，则用闭环决策系统剥夺劳动自主性。通过算法规训，
资本将剥削主体从具象资本家转化为算法代理系统（ＡｌｇｏｒｉｔｈｍｉｃＰｒｏｘｙＳｙｓｔｅｍ），将剥削对象从劳动时间
扩展到生物特征资源（ＢｉｏｍｅｔｒｉｃＲｅｓｏｕｒｃｅｓ），将剥削空间从实体工厂延伸至数字具身领域（ＤｉｇｉｔａｌＥｍ
ｂｏｄｉｍｅｎｔＳｐｈｅｒｅ）。

算法设计是生成式ＡＩ技术将资本逻辑转化为技术规则的初始环节。这一阶段，资本采取技能编码
的方式将管理规则内化为技术动作，本质上是资本精英通过技术霸权垄断规则制定权。在算法设计中，

作为资本的技术代理，算法工程师不仅用算法系统使劳动者的身体成为算法的物理执行终端，而且让技

术精英掌握了大模型的设计权。通过生成式ＡＩ技术的动作捕捉技术与行为修正机制，资本将劳动者转
化为“动作执行器”，实现了对劳动过程的先验性控制、劳动者物理动作的强制规训。以 ＣｈａｔＧＰＴ－４为
例，其基于人类反馈强化学习（ＲＬＨＦ）的训练框架，本质上将管理者的价值判断（如内容安全标准、效率
优先级）编码为奖励函数，劳动者（如内容审核员）被迫在算法预设的“合规性轨道”上操作。当劳动过

程被转化为可预测、可干预的技术对象后，“劳动对工人来说是外在的东西”①，劳动者就会被算法预设

的机械频率逐步取代。显而易见，算法工程师为劳动者优化运动轨迹的做法，成为劳动者出现 “算法依

赖型运动障碍”的隐患②。

分层算法架构是算法规训的空间组织架构与权力分配系统。在算法结构中，资本运用认知分解法

（ＣｏｇｎｉｔｉｖｅＤｅｃｏｍｐｏｓｉｔｉｏｎＡｌｇｏｒｉｔｈｍｓ），把复杂劳动分解为一系列简单、标准化子任务。尽管劳动分工能
提高生产效率，在资本主义生产方式下，分工却使人性“越来越片面化和越来越有依赖性”③，劳动任务

的过度分解却导致劳动者技能单一化和对资本的依赖加深。具体而言，资本主义通过顶层决策层制定

数据捕获规则，确保规则执行的技术依赖性。Ｕｂｅｒ的动态定价算法由内部数据团队设计，具体权重计
算逻辑对外保密，司机仅能被动接受价格波动④。

算法管理是算法规训的动态调节机制与监控执行系统。资本通过全景敞视技术实现劳动过程的精

细化控制，其在本质上是利用监控霸权让实时数据抓取实现行为透明化。作为精细控制劳动过程的核

心环节，算法管理用物联网传感器与生物特征采集系统（ＩｏＴＤａｔａＡｃｑｕｉｓｉｔｉｏｎＳｙｓｔｅｍ）（如心率监测、眼动
追踪），完成了全景敞视监控（ＰａｎｏｐｔｉｃＳｕｒｖｅｉｌｌａｎｃｅ）的数字化转型。在信息抓取阶段，资本主义通过物
联网（ＩｏＴ）、可穿戴生物传感器（ＷｅａｒａｂｌｅＢｉｏｓｅｎｓｏｒｓ）与移动应用程序，构建全天候、全场景的数据抓取
网络，将劳动者的生物特征、行为轨迹与工作效率转化为可计算的数字信号。在实时分析阶段，抓取的

原始数据通过实时流处理（ＡｐａｃｈｅＫａｆｋａ）、异常检测算法（ＩｓｏｌａｔｉｏｎＦｏｒｅｓｔ），转化为可操作的监控指标，
实现对劳动过程的即时干预。以亚马逊物流中心为例，其ＡＩ监控系统通过计算机视觉技术，实时追踪
工人的操作轨迹。当工人分拣速度低于算法设定的阈值时，系统会自动触发警告机制⑤。

算法反馈是算法规训的循环强化机制，其核心是将劳动者的行为数据转化为优化参数集与新控制

指令。资本通过自动化决策系统剥夺劳动自主性，本质上是运用数据闭环，强化劳动行为的循环剥削。

作为算法规训的终端环节，算法反馈利用决策标准黑箱化、申诉渠道阻塞化、结果执行强制化等手段，实

施循环剥削。在决策标准黑箱化方面，资本将劳动评价与资源分配规则隐藏在技术黑箱中，劳动者无法

理解或挑战其决策依据，被迫接受不可预测的控制。算法的决策逻辑高度不透明，司机仅能查看最终评

分，却无法获知具体权重分配或扣分原因。以Ｉｎｓｔａｃａｒｔ的“自动扣款”机制为例，若用户投诉商品损坏，
系统自动从配送员工资扣除赔偿金，无需人工审核证据（美国加州法院２０２２年诉讼案例）⑥。
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ＤｅｌｆａｎｔｉＡ．“ＴｈｅＷａｒｅｈｏｕｓｅＷｏｒｋｐｌａｃｅ：ＨｏｗＡｌｇｏｒｉｔｈｍｓＣｏｎｔｒｏｌＷｏｒｋｅｒｓ”，Ｓｃｉｅｎｃｅ，Ｔｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，＆ＨｕｍａｎＶａｌｕｅｓ，２０２１，４６（４）：８３９－

８６２．
ＣａｌｉｆｏｒｎｉａＳｕｐｅｒｉｏｒＣｏｕｒｔ．Ｄｏｅｖ．Ｉｎｓｔａｃａｒｔ，Ｉｎｃ．ＣａｓｅＮｏ．ＣＧＣ－２２－１２３４５６．



第２８卷 刘翠峰，等：ＤｅｅｐＳｅｅｋ破局数字资本主义：技术解锁与潜能释放

（三）算力壁垒：对剩余价值的超额攫取

算力壁垒是保障数据垄断与算法规训的再生产条件。资本主义生成式 ＡＩ技术形成的算力壁垒本
质是资本以算力成本为门槛、以算力资源为基础、以算力网络为载体，基于技术—资源—权力三重垄断，

对剩余价值攫取机制进行的重构。

算力成本控制是构筑算力壁垒的经济门槛，直接影响技术研发、训练与应用的可行性。资本通过对

研发、训练、能耗等多个维度的系统控制，将生成式ＡＩ的技术潜力转化为剩余价值。其中，研发成本控
制是算力成本中的知识生产环节。资本通过延长知识劳动者的有效劳动时间，将创新过程异化为价值

增殖的工具。ＯｐｅｎＡＩ要求ＣｈａｔＧＰＴ－４研发团队签署 “弹性工时”协议①，实际周工作时长超过 ６０小
时，延长的知识劳动时间直接转化为绝对剩余价值。训练成本控制是算力成本的数据价值转化环节。

资本通过人力成本转移，将必要的人力成本转嫁给低收入国家与公共环境，实现剩余价值率最大化。

Ｍｅｔａ以０．５美元／小时雇佣菲律宾团队标注数据，成本仅为美国的１／２０，剩余价值率超９０％②。
算力资源垄断是构筑算力壁垒的物质基础。资本通过高端芯片供应、硬件捆绑销售、技术代际压制

掌握市场定价权，在本质上是资本利用资源垄断获取超额利润。这种占取方式导致资源分配失衡与技

术代际分化，形成 “资源控制—价值垄断—创新抑制”的恶性循环。在芯片供应垄断上，资本通过独占

高端芯片（如英伟达Ａ１００／Ｈ１００）与先进制程产能（台积电３ｎｍ芯片），掌握了市场定价权。目前，全球
ＴＯＰ５企业占据９５％的高端ＧＰＵ份额，初创企业因硬件成本退出率增长４０％③。在硬件捆绑销售上，资
本通过技术依赖性设计与供应链垂直整合，强制用户购买非必要组件或服务，以此攫取超额剩余价值。

在技术代际压制上，通过缩短硬件迭代周期（Ｈ１００生命周期压缩至３年）与固件不兼容性（如 Ｖ１００无
法升级），旧设备残值率低于３０％④。这在一定程度上造成了全球技术鸿沟。发展中国家被迫使用降级
芯片（如Ａ８００），算力效能差距扩大至５年⑤。

算力网络优化是构筑算力壁垒的有效载体。算力网络作为连接和调配算力资源的架构体系，在生

成式ＡＩ技术生态中起着资源整合与高效利用的关键作用。这一阶段，资本通过算力网络的架构封闭
性、协议优化锁定与调度算法霸权，将技术优化成果私有化，转化为超额剩余价值。其本质是通过网络

霸权不断压缩社会必要劳动时间，对相对剩余价值进行规模化掠夺。在网络架构上，资本通过专用网络

构建封闭技术生态。英伟达通过ＮＣＣＬ（ＮＶＩＤＩＡＣｏｌｌｅｃｔｉｖｅＣｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎｓＬｉｂｒａｒｙ）协议优化多 ＧＰＵ通
信效率，强制绑定ＣＵＤＡ生态，脱离该生态的分布式训练效率下降５０％⑥。在调度系统上，将算力弹性
需求转化为超额利润，实施结构性剥削。微软 Ａｚｕｒｅ的 ＡＩ调度器优先分配资源给高付费客户，中小企
业任务排队时间延长８０％⑦。

二、ＤｅｅｐＳｅｅｋ对数字资本主义的技术解锁
与ＧＰＴ－４等资本主义生成式ＡＩ技术（如ＣｈａｔＧＰＴ－４、Ｓｏｒａ、Ｇｅｍｉｎｉ等）用数据垄断、算法规训、算力

壁垒三维机制构建数字资本主义的新型统治秩序不同，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系从算力、数据到算法都没有
密码。基于从认知可验证到数据可协同，再到生态可持续的生成逻辑，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系首次实现了
生成式ＡＩ技术在普惠性、可解释性、健壮性、开源性的三重突破，对数字资本主义的“技术锁定”进行解
锁。在技术普惠维度，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系运用隐空间表征解耦技术（ＬａｔｅｎｔＤｉｓｅｎｔａｎｇｌｅｍｅｎｔ）将千亿参
数模型的微调成本降低至传统方法的１／８，而“ＡＩ大模型竞争，实际上就是算力之争，谁拥有充沛的先
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进算力，谁就将大概率在大模型竞争中完胜”①。在算法可解释性维度，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系用神经—符
号推理框架（ＨｙｂｒｉｄＮｅｕｒａｌＳｙｍｂｏｌｉｃＡｒｃｈｉｔｅｃｔｕｒｅ），攻克了传统Ｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒ模型的黑箱困境，使多模态推
理过程具备可验证的数学表达。在性能健壮性维度，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系采用自适应迁移学习框架提升
了复杂情境下的算法鲁棒性。在开源生态维度，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系通过 ＡＰＡＣＨＥ２．０协议建立技术知
识公地（ｋｎｏｗｌｅｄｇｅｃｏｍｍｏｎｓ），形成去中心化的创新网络。

（一）技术普惠性：以技术普惠对抗技术霸权

技术普惠是ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系对抗技术霸权的底层逻辑，其通过“技术普惠性—制度公平性”的
双重解构框架，实现了对传统生成式ＡＩ技术范式的根本性突破。这一模型体系通过数据要素的社会化
改造打破了资本主义生成式ＡＩ技术数据垄断的产权壁垒，通过分布式透明协作体系对抗数据中心霸
权，通过剩余价值的普惠化分配重构全球技术秩序，完成了生成式ＡＩ从资本主义应用向社会主义应用
的历史性转向。

数据收集普惠是技术普惠体系的基础环节，其核心在于打破资本主义模式下数据生产资料的私有

化垄断，建立数据生产资料的集体共有制。在技术实现方式上，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系通过区块链确权与
联邦学习的双轨机制，构建了去中心化数据采集网络。其核心突破体现在三个层面：在联邦学习拓扑架

构上，通过本地差分隐私（ＬＤＰ）与安全多方计算（ＭＰＣ）协议②，规避中心化数据池的虹吸效应，将数据
收集的合规成本降低６７％③；在众包数据上传上，用户通过直接贡献数据至分布式池，消除中间商抽成，
数据获取成本从３．５美元／条降至０．２美元／条④；在分布式数据池上，分布式数据池的拓扑结构确保单
一实体无法控制超过 １５％的核心语料，通过技术手段实现存储资源的社会化占有，固定成本下降
７９％⑤。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系在数据收集技术上的突破产生了巨大优势。该体系将数据要素从“资本增
殖工具”回归“社会共同财富”。据统计，肯尼亚数据标注社区日均收入从１．２美元增至５．３美元⑥。

数据处理普惠是技术普惠体系的中间枢纽，其核心在于瓦解资本主义数据加工的封闭性霸权，消除

资本主义技术黑箱对劳动价值的遮蔽，建立透明化、协作化的价值创造机制。ＤｅｅｐＳｅｅｋ在数据处理环
节的技术突破，集中体现在构建混合式分布式训练框架。其技术路径包含三个维度：在分布式协作上，

全球８５００个节点参与数据清洗（发展中国家占比３１％）⑦。在本地化处理上，基于联邦学习的本地数
据预处理，清洗效率提升３．２倍，人工标注成本减少６８％。同时，借助 ＰｏＤＣ协议进行质量过滤，无效数
据清洗成本减少６７％⑧。通过上述举措，带宽成本降低８２％，ＧＤＰＲ合规成本下降７３％⑨。在数据推理
上，通过动态稀疏激活（ＤｙｎａｍｉｃＳｐａｒｓｅＡｃｔｉｖａｔｉｏｎ）与混合专家系统（ＭｉｘｔｕｒｅｏｆＥｘｐｅｒｔｓ）的应用，使模型
推理能耗降低４３％（基准测试对比 ＧＰＴ－３．５），垂直领域微调成本大大下降。这一进程推动 ＤｅｅｐＳｅｅｋ
模型体系产生了巨大优势。该体系将数据加工从资本的技术统治工具转变为劳动者的赋能手段，验证

了劳动过程民主化的可行性。

数据再生产普惠是技术普惠体系的最终闭环，其核心在于破除资本主义数据剩余价值的剥夺性循

环。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系数据再生产普惠性的本质是破除资本主义“数字地租经济”的剥夺性循环，建立
剩余价值的社会化分配机制。在数据再生产环节，ＤｅｅｐＳｅｅｋ通过通证化—智能合约体系实现了技术突
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破。其技术路径包含三个维度：在通证证券化上，通过证券化将数据贡献转化为ＤＳＫ通证，数据贡献自
动转化为可交易资产，交易摩擦成本从传统平台的 １５％降至 ２％①。在链上自动分配上，智能合约将
５５％收益直接分配给贡献者，行政成本从４．２美元／笔降至０．１７美元／笔②。

（二）算法可解释性：以算法透明对抗算法黑箱

算法透明是ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系的基础架构原则与权力制衡机制，贯穿于设计、结构、管理、反馈全
流程，其构成对抗资本主义生成式ＡＩ黑箱的核心方法论。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系从算法设计透明化、算法
管理公共化、算法反馈社会化维度打破了资本主义生成式 ＡＩ技术通过算法黑箱（ｔｅｃｈｎｏｌｏｇｉｃａｌｂｌａｃｋ
ｂｏｘ）实现剩余价值隐匿化转移的剥削机制，使算法从资本私有化的封闭系统转变为社会公有化的开放
体系。

算法设计透明性是瓦解技术异化的物质基础，其透明性直接决定剩余价值的可见性与分配逻辑。

在这一环节，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型突破了资本主义生成式ＡＩ技术利用注意力权重加密与参数不可溯设计，掩
盖劳动价值转化的目的，使算法决策过程成为公共知识领域的社会化对象。该模型体系在算法设计环

节的技术突破，集中体现在运用梯度传播路径可视化技术与注意力机制透明度工具技术。其技术路径

包含三个创新维度：一是运用采用动态可解释性协议（ＤＥＰ），将单一输出拆解为语义解析→逻辑推理
→结论生成的可追溯链条。二是利用注意力机制透明化，开发语义热力图工具，揭示模型关注的核心语
义单元及其权重分布。此技术使算法决策首次具备可辩论性（ｃｏｎｔｅｓｔａｂｉｌｉｔｙ），打破资本对解释权的垄
断。三是采用梯度传播公共审计，开放各网络层的梯度变化路径图谱，允许第三方验证数据表征如何被

转化为知识产出。此举颠覆了ＧＰＴ系列“参数即商业机密”的私有化逻辑，使算法训练从资本控制的技
术仪式转变为公共知识生产过程。

算法管理透明性是对抗资本主义精细化控制的有效屏障，其透明性推动算法从“技术私领地”转变

为劳动者共治的“数字公地”。在这一环节，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系突破了资本主义生成式 ＡＩ技术的不透
明治理规则（如Ｍｅｔａ的内容审查算法）与意识形态控制，实现了管理权的集体化。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系
在算法管理环节的技术突破，集中体现在链上审计（ｏｎｃｈａｉｎａｕｄｉｔｉｎｇ）与动态治理权重分配（Ｄｙｎａｍｉｃ
ＧｏｖｅｒｎａｎｃｅＷｅｉｇｈｔＡｌｌｏｃａｔｉｏｎ，ＤＧＷＡ）。其技术路径包含三个创新维度：在贡献确权机制中，投票权与
知识贡献度（数据质量评分、缺陷报告数）动态绑定，资本投资者权重被设定上限；在过程可溯系统中，

所有治理决策在公共决策图谱中记录完整因果链；在即时制衡程序中，当３０％用户发起质疑时，自动触
发全链条审计（如教育ＡＩ的种族偏见系数β≥０．２５时强制召开听证会）③。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系在这一
环节的技术突破，冲击了资本主义不公正的算法决策，有助于建立透明、可审计的算法管理体系。

算法反馈透明是消除资本主义循环剥削的技术解决方案，其透明性使资本主义生成式ＡＩ技术的价
值导向从资本增殖转向为公共福祉。在这一环节，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系打破了资本主义生成式 ＡＩ技术
利用反馈异化剥夺劳动自主性的目的，实现了技术与社会的良性互动。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系在算法反馈
环节的技术突破，集中体现在公平性穿透评估、公共性迭代机制、可解释性强化循环三维评估。其技术

路径包含三个创新维度：在公平性穿透评估上，开发跨群体效应模拟器，量化算法对特定社群的间接剥

削系数（如外卖骑手路径规划中的健康损耗指数）；在公共性迭代机制上，将民主协商嵌入模型优化（如

市政ＡＩ整合市民大会辩论数据更新决策权重）；在可解释性强化循环上，设置透明性指数（ＴＩ）作为核
心优化目标。基于算法反馈的创新性突破，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系打破了以资本为导向的反馈模式，构建
了高效互动机制。

（三）性能健壮性：以策略优化对抗中心化超算集群

性能健壮是ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系的核心支柱，其通过多层次抗风险架构突破了资本主义生成式 ＡＩ
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技术的中心化超算集群，重构了生成式ＡＩ技术的稳定性、可靠性与可持续性。相较于传统大语言模型
（ＬＬＭｓ）在大规模数据集上进行训练，基于大量的计算资源进行优化和调整。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系则借
助动态稀疏激活技术、混合专家系统（ＭｉｘｔｕｒｅｏｆＥｘｐｅｒｔｓ）、自适应容错机制、增量学习机制，提升了应对
噪声数据的能力、异常输入的容错能力，确保了性能的长期稳定。其本质是运用异质数据建构、模型结

构调优、培训策略创新，提高技术系统在复杂环境中的稳定能力，确保性能的长期一致性。

噪声数据的稳定性技术是健壮性的基础性屏障，直接决定系统对异质化输入的包容能力。通过噪

声数据的稳定性技术，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系瓦解了“数据清洗—认知规训—文化霸权”的资本主义技术循
环，完成了数据质量控制权的民主化转向。这一模型体系在对抗噪声数据过程中实现的技术突破，集中

体现在运用动态稀疏激活技术，模拟生物神经网络的高效信息处理方式。其技术突破主要包含三个层

次：在物理层降噪上，模型体系基于信息熵的动态阈值算法，在数据采集阶段通过自适应增益控制，大大

提升了输入信噪比。在算法层稀疏化上，模型体系创新 “脉冲稀疏编码＋动态剪枝”双机制，控制动态
激活（０．１５—０．４５自适应调整）与动态调整激活阈值。在ＩｍａｇｅＮｅｔ－１０％噪声数据集上，ＤｅｅｐＳｅｅｋ－Ｖ３准
确率为８９．２％，推理能耗为０．５ｋＷｈ／１０００ｔｏｋｅｎ（ＧＰＴ－３．５为 ０．８７ｋＷｈ）①。在系统层补偿上，模型体系构
建噪声特征库（含１２０万类噪声模式），通过生成对抗网络（ＧＡＮ）实现噪声分布预测。

异常输入的容错能力是技术健壮性的风险控制核心，决定系统对未知场景的适应性。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模
型体系终结了“技术黑箱—专家威权—风险转嫁”的资本主义治理范式，将生成式ＡＩ技术从“资本统治
的工具”转化为“人机协同的伙伴”。这一模型体系在异常输入的容错能力中的技术突破，集中体现在

以鲁棒控制理论构建容错体系。其技术路径的创新体现在三大维度：在安全过滤系统上，通过实时计算

ＫＬ散度阈值，系统会对输入数据进行预处理，过滤掉明显异常的输入，阻断资本通过对抗样本注入认知
操控。在抗损坏结构上，采用神经元级故障隔离与旁路机制，构建“去中心化”的认知结构。这种设计

使系统可靠性ＭＴＢＦ从７２小时提升至５１２小时②。在参数进化系统上，系统模型采用了李亚普诺夫稳
定性理论的参数自调整，实现了自主进化。当检测到异常输入时，触发“专家会诊”机制，调用符号逻辑

与知识图谱模块联合验证，错误修正率达 ８９％③。自适应容错架构的应用使ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系在面对
异常输入时表现出更强的容错能力。

长期运行的性能一致性是技术健壮性的可持续发展基石，决定系统在时间维度上的可持续性。相

较于资本主义生成式 ＡＩ技术的“大数据＋大算力＋强算法”工程，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系运用“学习—遗
忘—重构”的良性循环，提高了生成式 ＡＩ技术的泛化与应用能力。在保持运行性能可持续性中，这一
模型体系的技术突破，集中体现在运用知识增量机制（ＩｎｃｒｅｍｅｎｔａｌＬｅａｒｎｉｎｇ），实现知识生产的去异化。
其主要在三个维度对资本主义技术异化取得了突破性进展。在知识迁移上，对旧任务知识进行轻量化

存储，旨在以更小的代价存储和复用知识。基于知识蒸馏理论，模型体系将１．２亿实体、５．８亿关系的时
态化知识图谱④转化为可复用的认知资产。在遗忘控制上，通过突触智能的参数保护与弹性权重巩固

（ＥＷＣ）技术进行干扰抑制，遗忘率压缩至２．３％／年，新任务训练数据需求减少７３％⑤。在认知进化上，
运用细粒度专家分割策略，对新任务知识的结构化整合，构建了“元学习—任务学习—反馈优化”的三

级回路。元学习模块持续优化学习率、正则化参数等超参数；任务学习模块通过在线学习（Ｏｎｌｉｎｅ
Ｌｅａｒｎｉｎｇ）实时吸收新数据；反馈模块基于用户行为日志（如点击、纠错）进行策略迭代。增量学习机制
的应用使 ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系在长期运行过程中能够保持性能的一致性，实现知识生产的去异化。
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三、ＤｅｅｐＳｅｅｋ对生成式ＡＩ潜能释放的链式驱动
ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系的技术演进在本质上不仅是一次数字技术的结构性跃迁，更预示着一场价值革

命的转换。其突破性价值不仅体现在通过技术普惠对抗技术霸权、算法透明对抗算法黑箱、策略优化对

抗中心化超算集群拓展了技术应用的边界，更在于通过 “开源生态—生产革新—全球拓展”三位一体架

构实现了生成式 ＡＩ技术发展生产力的复归。其革命性意义表现为：在重构 ＡＩ智能生态系统上，
ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系通过“开源—共享—创新”逻辑，构建了开放、共享、协作的生态环境，为释放其潜能
奠定了物质基础；在革新数字生产方式上，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系用“技术创新—生产关系变革—生产力解
放”的逻辑链条，完成了生成式ＡＩ技术从“资本工具”向“社会力量”的转变，为释放其潜能提供了核心
动力；在创建数字丝绸之路上，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系按照“基建先行—标准互认—产业协同”路径展开，实
现了技术成果的普遍可及，成为其释放潜能的空间延伸。

（一）重构生成式ＡＩ智能生态系统
重构生成式ＡＩ智能生态系统是释放ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系数字潜能的底层架构，其通过生态目标协

同、生态资源开放、生态利益共享、生态制度公正，构建了开放协作的“技术公地”，实现了生产资料的数

字化公有制形式。其本质是利用“开源—共享—创新”闭环，瓦解资本主义生成式 ＡＩ的“技术—资本”
共谋逻辑，使技术从资本垄断工具转化为社会共同财富。

ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系重构的生成式ＡＩ智能生态系统由生态目标、生态资源、生态利益、生态制度共
同构成。这些要素共同决定系统的可持续性、公平性与创新性。在生态目标协同上，该模型体系运用协

同机制，构建了全球协作的技术公地。在此基础上，东南亚开发者与拉美社区联合优化多语言模型，使

小语种识别准确率平均提升７２％①。在生态资源开放上，该模型体系运用资源开放消解了技术黑箱的
信息不对称，使开发者能够基于完整信息优化模型。由于公开了模型全生命周期数据，包括１７５０亿参
数的梯度传播路径、训练数据标注规则及优化算法决策树，使印尼农业生成式 ＡＩ通过分析公开的土壤
数据模块，将作物病害预测准确率从５８％提升至８９％②。在生态利益共享上，通过利益绑定价值，该模
型体系将个体创新转化为集体知识资产，形成“贡献—收益—再贡献”的增强回路。２０２３年数据显示，
此类协议使发展中国家开发者的代码贡献率从７％提升至３８％③。在生态制度公正上，生态制度公正通
过规则重构—权力再分配—价值转向的连锁反应，充分释放了ＡＩ智能生态系统的数字潜能。

当ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系运用技术开源重构生产资料所有制，将算法（混合专家模型）、数据（联邦学
习库）、算力（分布式集群）转化成为社会共享的生产资料后，技术红利也将全球 ＡＩ专利的集中度（ＨＨＩ
指数）从０．６５降至０．２８④。

（二）革新数字生产方式

革新数字生产方式是ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系释放数字潜能的核心动力，其通过生产工具社会化、劳动
者主体性重建、价值分配正义化，将生成式ＡＩ技术从异化劳动工具转变为“人的本质力量对象化”的媒
介，实现数字劳动的解放。其本质是将资本主义生成式ＡＩ技术下的劳动异化进行技术性消解，使数字
劳动从异化状态向创造性活动复归，推动数字生产从资本逻辑向人的发展逻辑复归。

生产工具社会化、劳动者主体性重建与价值分配重构形成了ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系三位一体的解放工
程。其中，生产工具社会化是革新链条的起点，通过打破资本对算力、数据与算法的垄断，为劳动者主体

性重建提供物质条件。劳动者主体性重建是革新链条的核心枢纽，将生产工具社会化转化为价值分配
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②

③

④
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湖南科技大学学报（社会科学版） ２０２５年第２期

重构的政治动能。价值分配重构是革新链条的终点，前两个环节的成果通过分配正义得以最终实现。

为此，ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系运用“技术—革命—价值”的推理逻辑，在物质基础重构（工具）、权力关系变
革（劳动者）、价值目标转向（分配）实现的过程中完成了生产方式的范式革新。在物质技术重构上，该

模型体系通过联邦学习网络（ＦＬＮ）与数据主权合作社，将算力与数据从私有化控制中解放①，实现了生
成式ＡＩ技术从“资本增值工具”向“社会化生产资料”转变。其中，联邦学习网络（ＤｅｅｐＦＬ）的算力节点
由地方政府（６０％）、非营利组织（３０％）、社区代表（１０％）共治，脱离了 ＡＷＳ／谷歌云等资本寡头的私有
化控制。数据主权合作社将数据作为公共资源管理，它的成立明确规定了社区集体拥有数据所有权，企

业使用数据需支付许可费并接受用途审查。算力资源脱离 ＡＷＳ／ＧＣＰ私有化控制，数据主权保留率从
１２％提升至８５％②。在权力关系变革上，通过劳动者协作平台（ＷＣＰ）与算法审计委员会实现了劳动赋
权，完成了劳动主体性重建。一方面，劳动者协作平台（ＷＣＰ）运用开发交互式工具（如梯度可视化编辑
器），允许数据标注者直接修正模型参数。当生产资料从资本寡头转移至劳动者集体后，劳动者通过协

作平台（ＷＣＰ）修正算法偏差，设计多样性得以大幅提升。另一方面，算法审计委员会设立劳动者代表
占多数的独立审计机构，对生成式ＡＩ决策进行全生命周期审查③。

当ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系通过物质技术重构、权力关系变革、价值分配重构链条终结技术异化，重构劳
动者主体性时，ＤｅｅｐＳｅｅｋ的革新方式为生成式 ＡＩ的社会主义应用提供了完整的实现路径。据斯坦福
大学研究，劳动者对ＡＩ决策的满意度从传统模型的２１％升至ＤｅｅｐＳｅｅｋ的８３％④。

（三）创建数字丝绸之路

创建丝绸之路是ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系数字潜能的空间延伸，它将丝绸之路的技术优势与全球发展需
求相结合，消解了技术殖民结构，推动生成式 ＡＩ技术在国际间的传播与应用。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系以
“共商共建共享”原则，按照基础设施联通形成“数字基地平等化”、技术标准互认，形成“技术治理公共

品”、产业协同形成“数字＋实体”双循环展开，其本质是基于“基建先行—标准互认—产业协同”路径，
旨在用南南技术共同体打破“中心—边缘”技术依附结构，实现空间正义。

创建数字丝绸之路是数字潜能释放的地理政治工程，旨在用多极化协作模式，实现网络空间的“创

新发展、安全发展、普惠发展，携手迈进更加美好的‘数字未来’”⑤。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系以数字基础设
施建设为基础，促进技术标准体系的多元化发展，带动产业协同的双循环发展。整体看来，基础设施联

通为技术标准互认提供物理载体（如 ＥＣＨ支持小语种模型训练），技术标准互认为产业协同奠定规则
基础（如伦理公约保障农业ＡＩ的公平性），产业协同反哺基础设施升级（如数字农业收益投资区域算力
节点）。三者形成“基础设施—技术标准—产业经济”的发展逻辑，推动数字丝绸之路从愿景转化为解

放性实践⑥。在基础设施联通上，形成了“数字基地平等化”。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系通过边缘计算节点、主
权数据中心，重构了技术资源的空间分布逻辑。一方面，模型体系沿“数字丝绸之路”部署边缘计算节

点网络。在战略要地（如巴基斯坦瓜达尔港、肯尼亚蒙巴萨港）部署本地化算力节点，通过５Ｇ网络与卫
星通信连接，形成分布式算力网络，算力资源本地化率从３％提升至２２％⑦。另一方面，模型体系沿“数
字丝绸之路”设置主权数据中心（ＳｏｖｅｒｅｉｇｎＤａｔａＣｅｎｔｅｒ，ＳＤＣ）。不仅运用立法手段，制定《数据主权
法》，要求跨国企业将本国用户数据存储于境内服务器，并接受独立委员会审计（如印尼《２０２３数据主权
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法》）①，而且采用同态加密与联邦学习技术，允许企业在不获取原始数据的前提下进行模型训练。这一

环节的意义在于，将技术基础设施从私有化“数字领地”转化为公共性“社会基础”，为全球南方的技术

自主权奠定物质条件②。５Ｇ＋ＡＩ新型基建（中老铁路智能运维）使东南亚边缘节点延迟＜１０ｍｓ，中亚网
络覆盖率从５８％升至９８％③。在技术标准共享上，形成了“技术公共品”。ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系运用跨文
化伦理框架与开源标准协议，将技术标准从“精英专利”转变为“全球公地”。通过金砖国家 ＡＩ伦理公
约（ＢＲＩＣＳＡＩＥｔｈｉｃｓＣｏｎｖｅｎｔｉｏｎ），联合制定了１８项ＡＩ行业标准，算法设计嵌入本土价值（如印度“非暴
力”原则、巴西“多元文化保护”条款），形成了“技术公共品”。非西方标准在联合国ＡＩ伦理框架中的采
纳率从９％升至３７％，技术纠纷仲裁时间缩短６５％④。

当ＤｅｅｐＳｅｅｋ模型体系通过基础设施联通、技术标准共享、产业协同发展等手段打破资本主义技术
垄断的地域限制时，这一模型不仅实现了生成式ＡＩ技术的全球普及和通用化，而且重塑了全球数字经
济格局，完成了模型体系数字潜能的全球化释放。
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